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У статті подано новий підхід до відбору коефіцієнтів, який дасть змогу вибрати найбільш інформативні 
показники під час розрахунку кредитоспроможності юридичних осіб. В роботі оброблено реальні дані 
вітчизняних компаній, а також вибрано ті показники, які найбільш ефективно визначають кредитоспро-
можність юридичних осіб. Крім того, побудовано модель нечіткої логіки, яка показує 77% ефективності 
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Постановка проблеми. Сьогодні, як і в попе-
редні роки, актуальною є тема визначення ймо-
вірності неповернення кредиту під час звернення 
клієнта до банку. Причому таких звернень може 
бути декілька, а висновки щодо можливого креди-
тування даної юридичної особи за кожного з них 
можуть суттєво відрізнятися.

Це залежить від поточного фінансового стану 
юридичної особи, адже основним джерелом інфор-
мації виступає їх фінансовий звіт.

Аналіз останніх досліджень і публікацій. Усі 
відомі підходи до аналізу кредитоспроможності 
юридичних осіб базуються на дослідженні фінан-
сового стану підприємства-позичальника та вра-
хуванні його кредитної історії. Аналіз фінансо-
вого стану зводиться зазвичай до використання 
дискримінантних та регресійних моделей. Він 
базується на фінансових даних і включає опе-
рування кількісними показниками, такими як 
Z-коефіцієнт Е. Альтмана [1]. Цей підхід набув 
сильного поширення і був застосований для бага-
тьох країн у різних роках в моделях Р. Таффлера 
і Г. Тішоу для Великобританії [2], К. Беєрмана 
для Німеччини [3], Г. Давидової і А. Бєлікова 
для Росії [4], О. Терещенка [5], О. Черняка [6], 
А. Матвійчука [7] та дискримінантних моделях, 
затверджених Постановою Правління Національ-
ного банку України від 25 січня 2012 р. № 23 [8], 
для України тощо.

Проте порівняння даних, отриманих для низки 
країн, показує, що вагові коефіцієнти в Z-згортці 
та граничні нормативи значно відрізняються не 
тільки залежно від країни, але й залежно від року 
в межах однієї країни [5; 9; 10].

Класичні числові методи діагностування бан-
крутства, що базуються на роботі тільки з фінан-
совими показниками, не мають стійкості до варіа-
цій у вихідних даних та не дають змогу ефективно 
опрацьовувати якісні показники. Відповідно, 
важливим стає врахування під час аналізу ще екс-
пертно-аналітичної інформації, адже на результат 
рішення банку про надання або відмову у кредиту-
ванні впливають також такі показники, як репу-
тація підприємства, авторитет керівника фірми, 
його особисті якості, форма власності компанії 

тощо. Ці показники не завжди можна описати 
кількісно, тому виникає проблема інтерпретації 
та обробки неоднозначної, лінгвістично заданої 
інформації.

Ще один загальноприйнятий підхід до оці-
нювання можливості банкрутства, на зразок до 
методу Аргенті [11], базується на роботі з якіс-
ними показниками. Однак і цей підхід не позбав-
лений недоліків. Зокрема, проблеми використання 
такого підходу для аналізу ризику банкрутства 
обумовлені відсутністю загальновизнаних вимір-
ників того чи іншого якісного фактору; ці вимір-
ники не пройшли класифікацію щодо відхилення 
фактичних їхніх значень від деяких припустимих 
нормативів. Відповідно, подібний підхід харак-
теризується значною часткою суб’єктивізму та 
не передбачає можливості оптимізації моделі на 
реальних даних.

Виділення не вирішених раніше частин 
загальної проблеми. Істотно підвищити ефек-
тивність аналізу фінансової спроможності пози-
чальника можна шляхом поєднання кількісних 
(фінансових) і якісних (індикаторних) показни-
ків. Однак згадані підходи не дають аналіти-
кам подібної можливості. Щоб уникнути цих 
обмежень, А. Недосєкін розробив методологіч-
ний підхід до оцінювання ризику банкрутства 
підприємства на підґрунті теорії нечітких мно-
жин, що дає можливість здійснювати комплек-
сну діагностику банкрутства на основі кількіс-
них та якісних факторів [12]. Проте цей метод 
фактично є інтервальним аналізом, коли мно-
жини можливих значень всіх показників роз-
биваються на чітко встановлені інтервали. А 
елементи теорії нечітких множин використову-
ються лише для перетворення якісних показни-
ків у числову форму. Такий підхід позбавлений 
гнучкості та не дає змогу оптимізувати модель 
на основі ретроспективних даних.

Мета статті. Таким чином, аналіз наявних 
методів аналізу кредитоспроможності та діагнос-
тики фінансового стану позичальника дає змогу 
зробити висновок щодо необхідності побудови 
низки адаптивних економіко-математичних моде-
лей, в основу яких буде покладено інструмента-

© Паламарчук О. В., 2017



167

Â³ñíèê ÎÍÓ ³ìåí³ ². ². Ìå÷íèêîâà. 2017. Ò. 22. Âèï. 6(59)

рій теорії нечіткої логіки, що дасть можливість 
уникнути зазначених вище обмежень. Цей інстру-
ментарій було обрано як математичне підґрунтя, 
оскільки він дає можливість формувати модель з 
урахуванням української специфіки ведення біз-
несу, дає змогу використовувати експертні знання 
з предметної галузі, а також не накладає обме-
жень на характер вхідної інформації, забезпечу-
ючи водночас можливість налаштування параме-
трів моделі на реальних показниках діяльності 
сумлінних кредиторів та підприємств, що не 
виконують взяті на себе зобов’язання, враховуючи 
при цьому дані про попередні фінансові операції, 
доступні банкам.

Відповідно, метою цього дослідження є розробка 
на базі інструментарію нечіткої логіки економіко-
математичної моделі аналізу кредитоспроможності 
та виявлення на ранній стадії фінансових проблем 
українських підприємств, що надасть інструмент 
керівництву банків та інших кредитних установ 
для обґрунтування прийняття ефективних рішень 
в напрямі уникнення зайвого ризику, що сприя-
тиме підвищенню стабільності та збалансованості 
економіки країни загалом. А сам процес побудови 
економіко-математичної моделі аналізу кредито-
спроможності позичальника-юридичної особи скла-
дається з певних основних етапів.

Виклад основного матеріалу дослідження. Для 
проведення аналізу кредитоспроможності юридич-
них осіб пропонується на основі даних (розрахо-
ваних економічних коефіцієнтів), отриманих зі 
звіту про фінансові результати та бухгалтерського 
балансу, визначити, чи є позичальник потенцій-
ним банкротом, чи це стабільне підприємство, 
якому ми можемо видати кредит.

Для розв’язання цієї задачі було відібрано 
49 реальних фінансових звітів (форма 1 та 
форма 2) підприємств України, 25 з яких є потен-
ційними банкротами, а 24 – нормально функціо-
нуючими підприємствами.

Для детальної оцінки фінансового стану під-
приємства можна розрахувати значну кількість 
основних фінансових показників [11]. Але такий 
аналіз буде досить громіздким і може містити 
дублювання чи надмірність даних, які замість 
того, щоб допомогти, будуть лише заважати здій-
снювати адекватну оцінку кредитоспроможності.

Згодом було розраховано 60 основних фінансо-
вих показників [14]. Але такий аналіз є досить 
громіздким і може містити дублювання чи над-
мірність даних, які замість того, щоб допомогти, 
будуть лише заважати здійснювати адекватну 
оцінку кредитоспроможності.

Тому після розрахунку основних фінансових 
показників були відібрані з них найінформатив-
ніші для вирішення поставленої задачі.

Показники акціонерного капіталу були виклю-
чені, оскільки вони не є необхідними для розв’язку 
поставленої задачі.

Відбір показників було проведено у два етапи:
1)	відбір показників графічним методом щодо 

інформативності;
2)	оцінка кореляційної залежності між усіма 

парами показників, щоб усунути дублювання.
Отже, спочатку просто побудуємо графіки по 

кожному коефіцієнту, який буде містити показ-
ники усіх 49 підприємств. Ті, які будуть показу-
вати більш-менш чітку границю між банкрутами 
і стабільними підприємствами, й будуть відібрані 
для побудови економіко-математичної моделі. 
Наприклад, відбираємо коефіцієнт оборотності 
оборотних активів, який показано на рис. 1.

 
Рис. 1. Дані коефіцієнта оборотності  

оборотних активів

Умовно розділимо рисунок на 4 зони. До світ-
лої вертикальної лінії (зони 1 та 3) містяться 
дані банкротів, після (зони 2 та 4) – стабіль-
них підприємств. Для коефіцієнта оборотності 
оборотних активів встановлюємо граничне зна-
чення 1.2 (на рис. 1 бачимо, що в зоні 3 зосеред-
жено найбільше точок – підприємств-банкротів, 
а в зоні 1 їх досить мало; отже, це значення 
будемо вважати винятковим для даної ситуації; 
і навпаки, в зоні 2 зосереджено більше стабіль-
них підприємств, в зоні 4 – менше). Тобто зна-
чення нижче 1.2 може свідчити про ймовірне 
банкрутство, а вище 1.2 – про стабільний стан 
підприємства.

Всі неточності класифікації підприємств за 
рівнем одного показника мають бути усунені в 
результаті застосування економіко-математичної 
моделі, яка буде здійснювати розрахунок резуль-
туючого показника на підставі багатьох фінансо-
вих коефіцієнтів одночасно.

В результаті графічного аналізу було відібрано 
13 найінформативніших коефіцієнтів. Але і така 
кількість даних є досить надмірною для аналізу.

Отже, переходимо до другого етапу відбору.
Для відібраних коефіцієнтів ми розрахували 

кореляційну залежність (попарно кожен коефіці-
єнт з кожним). Серед групи показників з тісною 
залежністю вибрали лише один, знову ж таки за 
принципом першого етапу. Тобто якщо 2 чи більше 
показників мали тісну залежність, то ми дивились 
на інформативність кожного з них за їх графіками. 
Для якого межа між підприємствами-банкротами і 
стабільними підприємствами була найкраще вира-
жена, той коефіцієнт ми і залишали.

Отже, в результаті проведеного аналізу було 
відібрано 7 коефіцієнтів, які будуть покладені в 
основу економіко-математичної моделі та відпо-
відної системи підтримки прийняття рішень щодо 
надання чи ненадання кредиту позичальнику-
юридичній особі. Для зручності зведемо відібрані 
показники до табл. 1.

Етап 2. Формування лінгвістичних змінних. 
Для побудови моделі на нечіткій логіці скориста-
ємося трьома лінгвістичними термами для кож-
ної змінної, для яких в наявній статистиці можна 
виділити три більш-менш чіткі зони можливих 
значень. Для таких показників формується єдина 
шкала з трьох якісних термів: L – низький рівень, 
M – середній рівень, H – високий рівень показ-
ника. Якщо ж реальні значення вхідного показ-
ника більш адекватно групуються за двома кла-
сами з однією лінією поділу між ними, то його 
лінгвістичну оцінку здійснюємо за допомогою 
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двох термів: L – низький рівень, H – високий 
рівень показника.

В результаті аналізу наявної статистичної бази 
зону можливих значень коефіцієнта оборотності 
кредиторської заборгованості Х1 було вирішено 
поділити на три рівні, причому розмежування 
між термами L і M слід поставити на рівні 0,8, а 
між термами M і H – на рівні 2,2. Для коефіці-
єнта оборотності оборотних активів Х2 було вста-
новлено дві досить відокремлені зони, межа між 
якими була визначена на рівні 1,5. Для коефіцієн-
тів оборотності власного капіталу Х3 і фінансового 
ризику Х4 дані межі встановлено на рівні 0,6 і 
1,7 та 0,6 і 1,95, відповідно; для коефіцієнта кон-
центрації залученого капітал Х5 – на рівні 0,8 і 
1,6. Коефіцієнт покриття боргів власним капіта-
лом Х6 як ці межі має значення 0,18 і 0,55, а кое-
фіцієнт окупності активів Х7 поділяється на дві 
окремі підмножини з рівнем поділу між ними 1,2.

Причому належність показника до однієї зі 
встановлених для нього зон певним чином свід-
чить про рівень фінансового стану компанії. Тобто 
для більшості підприємств, що збанкрутували 
через деякий час після декларування своєї фінан-
сової звітності, показник Х1 приймав значення 
менше 0,8, а для стабільних підприємств – більше 
2,2. Значення цього показника в інтервалі між 
0,8 та 2,2 рівною мірою мали як підприємства, 
що збанкрутували, так і стабільні. Зазначені рівні 
розмежування для різних термів всіх показників з 
їх характеристикою впливу на рівень можливості 
банкрутства підприємства зведені в табл. 1.

Для оцінки значень вихідної лінгвістичної 
змінної Z, що вказує на рівень кредитоспромож-
ності позичальника, будемо використовувати 
такі терми: L, що характеризує високий ступінь 
ризику банкрутства, а отже, і низьку кредито-
спроможність (за його появи приймається рішення 
не видавати кредит); H, що свідчить про високу 
кредитоспроможність позичальника і вказує на 
доцільність видавати кредит.

Етап 3. Побудова функцій належності. Нечіткі 
описи в структурі методу фінансово-економіч-
ного аналізу з’являються у зв’язку з невизначе-
ністю експерта, яка виникає в ході різного роду 
класифікацій, наприклад, коли експерт не може 
чітко розмежувати значення середнього та висо-
кого рівня деякого параметру. В такому разі варто 
побудувати функції належності всіх нечітких тер-
мів як вхідних, так і вихідних змінних, щоб отри-
мати можливість виконувати адекватну класифі-
кацію рівнів усіх показників.

Під час формування функцій належності 
моделі скористаємось функцією Гауса, основними 
перевагами якої є, по-перше, простота (оскільки 
її вид визначається лише двома параметрами), а 

по-друге, зручність налаштування цих параме-
трів, оскільки функція має досить просту похідну. 
Також ця функція не спадає прямо до нуля, лише 
асимптотично наближуючись до нього, що надає 
додаткові переваги під час розрахунку значень 
результуючого показника в моделях на нечіткій 
логіці [9].

Під час побудови функцій належності всіх 
вхідних змінних скористаємось даними табл. 1. 
Таким чином, функції належності коефіцієнта 
оборотності кредиторської заборгованості до трьох 
лінгвістичних термів L – низький, M – середній, 
H – високий набудуть вигляду, що представлено 
на рис. 2. Функції належності всіх інших змін-
них утворюються аналогічно. Результуюча змінна 
буде представлена двома термами L та H із цен-
трами функцій належності у точках 0 та 1, які 
перетинаються на рівні 0,5.

 

Рис. 2. Функції належності лінгвістичної змінної Х1

Етап 4. Формулювання набору правил. Екс-
пертна система на базі нечітких знань повинна 
містити механізм прийняття рішень, який би дав 
можливість робити висновок про рівень кредито-
спроможності позичальника. Наприклад, підпри-
ємство характеризується високим ризиком бан-
крутства, а отже, і низькою кредитоспроможністю 
(Z = “L”), якщо для нього коефіцієнти оборотності 
кредиторської заборгованості, оборотності обо-
ротних активів, оборотності власного капіталу, 
фінансового ризику та покриття боргів власним 
капіталом мають низькі значення (можуть інтер-
претуватися термом “L”), при цьому коефіцієнти 
концентрації залученого капіталу і окупності 
активів високі (що характеризуються термом 
“Н”). Подібна комбінація значень фінансових 
коефіцієнтів, яка характеризує низьку креди-
тоспроможність підприємства, розписана в пер-
шому рядку відповідної бази знань, що наведено в 
табл. 2. Подібним чином формуються й інші пра-
вила оцінки рівня кредитоспроможності, які зве-
дені в табл. 2.

Представимо за допомогою функцій належ-
ності та вагових коефіцієнтів аналітичну форму 

Таблиця 1
Показники оцінки кредитоспроможності

Індекс Коефіцієнт
Значення, що 
вказують на 

потенційного банкрота

Невизначений 
стан

Значення, що вказують 
на стабільний стан 

позичальника

X1 Показник оборотності кредиторської заборго-
ваності

Нижче 0,8 0,8–2,2 Вище 2,2

X2 Показник оборотності оборотних активів Нижче 1,5 – 1,5 і вище

X3 Показник оборотності власного капіталу Нижче 0,6 0,6–1,7 Вище 1,7

X4 Показник фінансового ризику Нижче 0,6 0,6–1,95 Вище 1,95

X5 Показник концентрації залученого капіталу Вище 1,6 0,8–1,6 Нижче 0,5

X6 Показник покриття боргів власним капіталом Нижче 0,18 0,18–0,55 Вище 0,55

X7 Показник окупності активів Вище 1,2 – 1,2 і нижче
Джерело: розрахунки автора
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запису правил прийняття рішень з табл. 2 щодо 
низького ризику банкрутства, а отже, і високої 
кредитоспроможності Н компанії:

µ µ µ µ µ

µ µ

Í H H H H

L H

X X w X X X X

X X

1 7 1 1 2 3 4

5

, ...,( ) = ( ) ⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅

⋅ ( ) ⋅

Í

66 7 2 1 3 4

5 6

( ) ⋅ ( ) ∨ ( ) ⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅

⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅
µ µ µ µ

µ µ µ

L H H M

L M H

X w X X X

X X X

Í

77 3 1 2

3 4 5 6

( ) ∨ ( ) ⋅ ( ) ⋅

⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅ ( ) ⋅ ( )

w X X

X X X X

M H

H H M H

Í µ µ

µ µ µ µ ,

, (1)

де µd N
j X X1, ...,( )  – функція належності вектору 

вхідних змінних Xi, i N= 1,  j-му значенню вихід-
ної змінної Z (лінгвістичному терму з множини  
dj ∈ {L, H});

N – кількість вхідних факторів (в даній задачі 
N = 7);

µa i
i
jp

X( )  – функція належності вхідної змін-
ної Xi лінгвістичному терму ai

jp , j m= 1, , i N= 1, ,  

p k j= 1, ;
wp
d j  – вага p-го правила серед тих, що відпові-

дають терму dj вихідної змінної;
m – кількість значень вихідної змінної Z (в цій 

задачі m = 2);
kj – кількість правил у базі знань, відповід-

них j-му терму вихідної змінної Z (в даній задачі  
k1 = k2 = 3).

Етап 5. Оптимізація моделі на реальних 
даних. Перед проведенням оцінки фінансового 
стану підприємства доцільно провести налашту-
вання моделі на даних збанкрутілих компаній 
і фінансово-стійких підприємств. З метою про-
ведення оптимізації моделі можна скористатися 
алгоритмом зворотного поширення помилки, 
адаптованого для моделей на нечіткій логіці, 
або генетичними алгоритмами [13]. В прин-
ципі, навчання економіко-математичної моделі 
не є обов’язковим, оскільки за наявності базо-
вих правил модель вже може видавати рішення 
для будь-яких контрольованих параметрів та їх 
значень. Проте якщо провести налаштування 
параметрів моделі на наявному статистичному 
матеріалі, то якість її логічного висновку можна 
істотно підвищити.

Як статистичний матеріал використовувалися 
дані як вже збанкрутілих фірм, так і стабільних 
компаній. Стосовно вже збанкрутілих підприємств, 
то аналіз їх показників здійснювався в різні про-
міжки часу, які залишалися до банкрутства. Це 
робилося з тієї причини, що різні компанії пока-
зують ознаки неплатоспроможності задовго до 
реальних фінансових проблем і банкрутства. І чим 
раніше з’являється можливість розпізнати небез-
пеку і вжити відповідних заходів, тим більше буде 
для кредитної організації шансів уникнути зайвих 
втрат у зв’язку з неповерненням кредиту.

Етап 6. Прийняття рішення. Остаточне 
рішення моделі вибирається таке, для якого 
функція належності вихідної змінної Z найбільша 
для заданих значень контрольованих параметрів 
Xi, i N= 1, :

Z X X
j m

d
N

j= ( )



=

arg max ,...,
,1

1µ .          (2)

Оскільки значення функцій належності вихід-
ної змінної за кожним правилом розраховуються 
як добуток функцій належності всіх вхідних змін-
них, а для визначення терму результативного 
показника Z застосовується операція максиміза-
ції виходу серед усіх правил, то вихідну змінну 
моделі будемо розраховувати в загальному вигляді 
за функцією:

Z = ( )





= = =

∏arg max
, , ,p k j m

p
d a

i
i

N

j

j i
jp

w X
1 1 1

µ .         (3)

Після побудови моделі і проведення її нала-
штування модель можна використовувати для 
оцінки кредитоспроможності підприємства Z на 
основі показників Xi, i N= 1, .

Результатом застосування подібної моделі є не 
тільки лінгвістичний опис ризику банкрутства, 
але й ступінь впевненості в правильності класифі-
кації, що визначається із застосуванням операції 
дефаззифікації результуючої змінної. Тим самим 
висновок про ступінь ризику банкрутства підпри-
ємства набуває не тільки лінгвістичної форми, але 
й характеристики якості отриманих тверджень.

Побудована модель була реалізована в серед-
овищі Matlab. В результаті проведення модельних 
експериментів точність передбачення банкрутств 
серед фінансово неспроможних компаній склала 
89%, точність класифікації фінансово стійких 
підприємств дорівнює 68%, що по всій групі ана-
лізованих підприємств склало 77,8%, що можна 
побачити з рис. 3.

Примітка: лінія 1 – реальні значення резуль-
тативного показника для аналізованих під-
приємств; лінія 2 – результат моделювання до 
налаштування моделі; лінія 3 – результат моде-
лювання після оптимізації параметрів моделі на 
реальних даних

Під час проведення експериментів були оптимі-
зовані параметри системи, а також уточнена база 
вирішальних правил, підтверджена можливість 
побудови ефективної нечіткої моделі на основі 
відібраних показників. Як можна бачити з рис. 3, 
до налаштування системи майже кожне друге під-
приємство серед потенційних банкротів було діа-
гностовано як стабільне, а після налаштування – 
лише 1 банкрот з 25 був прийнятий за стабільне 
підприємство. Водночас 7 стабільних підприємств 
діагностовано моделлю як потенційні банкроти, 
хоча до оптимізації моделі їх було 6.

Таблиця 2
База знань для визначення кредитоспроможності компанії

Лінгвістичні значення вхідних компонентів Вага 
правила

Вихідна 
змінна

X1 X2 X3 X4 X5 X6 X7 W Z
L L L L H L H wL

1
L

L none L M H M L wL
2

L

M L M L Н L none wL
3

L

H H Н H L H L wÍ
1

H

H none H M L M H wÍ
2

H

M H H H M Н none wÍ
3

H
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Зауважимо, що можна регулювати підозрі-
лість моделі на нечіткій логіці. Але зі зменшен-
ням альфа-помилки класифікації (визначення 
підприємства-потенційного банкрута як фінан-
сово-стабільної компанії) одночасно збільшується 
бета-помилка (діагностування стабільної компа-
нії як потенційного банкрута). Водночас низьке 
значення альфа-помилки класифікації можна 

віднести до позитивних характеристик результа-
тів роботи моделі, навіть незважаючи на досить 
велику бета-помилку. Це свідчить про можливість 
недоотримання прибутку від деяких помилково-
класифікованих стабільних компаній, але у кре-
дитора є можливість отримати цей же прибуток 
від інших вкладів (навіть від кредитування інших 
коректно визначених стійких підприємств). Проте 
він не зазнає значних збитків від надання кредиту 
потенційним банкрутам (моделювання на реаль-
них даних показало, що лише кожен 25-й кредит 
може зазнати неповернення).

Висновки. Побудована економіко-математична 
модель на нечіткій логіці показала досить високу 
точність діагностування можливості банкрутства 
вітчизняних підприємств та може бути викорис-
тана як ефективний інструментарій для вияв-
лення ризикових позичальників, що дасть змогу 
мінімізувати ризик неповернення кредитів та в 
результаті підвищити стійкість фінансової сис-
теми загалом.

Модель може бути застосована в комерційних 
банках з метою оцінки кредитоспроможності пози-
чальників-юридичних осіб і як основна програма, 
і як доцільний додаток до вже наявних, якими 
керуються комерційні банки України під час при-
йняття рішення щодо видачі кредитів юридичним 
особам.
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Рис. 3. Результат моделювання в середовищі Matlab
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ОТБОР ПОКАЗАТЕЛЕЙ И ОПРЕДЕЛЕНИЕ КРЕДИТОСПОСОБНОСТИ ЮРИДИЧЕСКИХ ЛИЦ  
С ПОМОЩЬЮ ТЕОРИИ НЕЧЕТКОЙ ЛОГИКИ

Резюме
В статье предоставлен новый подход к отбору коэффициентов, который позволит выбрать наиболее 
информативные показатели при расчете кредитоспособности юридических лиц. В работе обработаны 
реальные данные отечественных компаний, а также выбраны те показатели, которые наиболее эффективно 
определяют кредитоспособность юридических лиц. Кроме того, построена модель нечеткой логики, кото-
рая показывает 77% эффективности прогнозирования.
Ключевые слова: кредитоспособность, финансовые показатели, коэффициенты, банкрот, стабильная 
компания, юридическое лицо, заемщик, терм, база правил.
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THE SELECTION OF INDICATORS AND DETERMINATION OF CREDITWORTHINESS  
OF LEGAL ENTITIES USING THE FUZZY LOGIC THEORY

Summary
This article presents a new approach of selection, which would allow choosing the most informative indicators 
when calculating the creditworthiness of legal entities. The real data of domestic companies are processed 
and those indicators are selected, which can define creditworthiness of the legal entities the most efficiently. 
Moreover, the fuzzy logic model is built, which shows the 77% efficiency of prediction.
Keywords: creditworthiness, financial indicators, coefficients, bankrupt, stable company, legal entity, 
borrower, therm, rule base.


